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摘　 要:为了提升火电机组在全工况范围内的能效水平ꎬ提出了基于加权支持向量机(ＷＳＶＭ)的火电机组能效寻

优及运行状态评价方法:首先ꎬ利用机组运行数据ꎬ依据稳定性判据和样本密度法筛除非稳态及异常工况下的运行

数据ꎻ其次ꎬ采用能效择优方法确定模型训练时的样本权重ꎬ利用 ＷＳＶＭ 建立火电机组能效寻优模型ꎬ依据该模型

获得火电机组各工况下主要指标及参数最优值ꎻ最后ꎬ在机组运行过程中ꎬ将获得的最优值与过程值进行对比ꎬ并
通过构建的 Ｍａｎｄａｎｉ 模糊评价模型实现对机组运行状态的实时量化评价ꎮ 通过对某 ６６０ ＭＷ 超临界火电机组的应用

实例表明:在 ３０％ ~１００％额定负荷区间ꎬ基于 ＷＳＶＭ 方法获得的最优供电煤耗较聚类算法低 ０. ９ ~ ４. ８ ｇ / (ｋＷ􀅰ｈ)ꎬ
能较好地反映火电机组能效最优状态ꎬ为判断机组节能降耗空间提供依据ꎻ基于模糊模型的状态评价ꎬ可为火电机

组运行优化调整提供指导ꎮ
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引　 言

状态评价通常指依据设备或系统的可测量数据

对其运行状态进行评估ꎬ该评估方式已被广泛应用

于电力生产过程中[１ － ３]ꎮ 因火电机组热力系统复

杂ꎬ设备繁多ꎬ已有学者对设备或系统进行状态评价

研究ꎮ 白翎[４] 将火电厂辅助设备运行状态分为健

康运行状态及非健康运行状态ꎬ并进一步细分非健

康运行状态ꎬ为辅助设备的运行管理提供依据和保

障ꎮ 宋莹等人[５] 采用多元状态估计和超椭球分析

方法对汽轮机的运行状态进行实时评判ꎬ实现对异

常状况的早期预警ꎮ 姜龙等人[６] 利用大数据分析

法及工艺运行经验ꎬ对火电机组湿法脱硫浆液品质

及喷淋层运行状况进行定量评价ꎬ为更好地判断和

指导脱硫系统运行提供了依据ꎮ 上述文献主要是对

火电机组设备层级的运行状态进行评估ꎬ并未对火

电机组的整体性能进行评估ꎮ
根据我国“双碳”战略目标ꎬ２０２５ 电力行业碳排

放需达到峰值[７ － ８]ꎮ 然而ꎬ随着新能源装机容量的

不断增加及固有的“三性”特征ꎬ火电机组将在较长

时期内承担调峰调频重任ꎬ这在一定程度上又会导

致其能耗增加ꎬ火电机组节能降耗迫在眉睫[９ － １０]ꎮ
因此ꎬ诸多学者对火电机组经济性及能效开展研究ꎮ
张宇等人[１１] 基于主成分分析法和逼近理想解排

序法从可靠性和经济性方面对火电机组运行状态进

行综合评价ꎮ 王宇等人[１２] 运用超效率松弛测度模

型及全局参比 Ｍａｌｍｑｕｉｓｔ 模型对内蒙古火电机组

的能效水平进行测评和分析ꎮ 孙宇贞等人[１３] 利用

Ｋ￣ｍｅｄｏｉｄｓ 聚类算法挖掘制粉系统能效指标的基准

值ꎬ通过建立灰色模糊评估模型实现对制粉系统的

能效评估ꎮ 李明佳等人[１４] 利用计量经济学模型和

多元回归法构建新式耦合模型ꎬ对火电机组综合能

效进行计算ꎮ 上述文献虽对火电机组能效进行了研

究ꎬ但未应用于火电机组运行优化调整方面ꎮ 在利

用火电机组运行数据对机组进行能效评估及获取能

效指标最优值(基准值)的研究中ꎬ聚类算法是一种

常见方法ꎬ该方法通常将能效指标最优的聚类中心

作为能效指标最优值ꎬ据此为机组优化运行提供参

考[１５ － １７]ꎮ 但如果火电机组多处于非能效最优状态ꎬ
则通过聚类算法获得的能效最优值将偏离实际最优

状态ꎮ
加权 支 持 向 量 机 ( Ｗｅｉｇｈｔｅｄ Ｓｕｐｐｏｒｔ Ｖｅｃｔｏｒ

Ｍａｃｈｉｎｅꎬ ＷＳＶＭ) [１８]是对标准支持向量机的改进ꎮ
在训练模型时通过对样本赋予不同的权重来调整模

型参数ꎬ使得模型更加关注重要样本ꎬ从而避免因优

质数据样本过少而导致建模时优质数据样本特性被

掩盖ꎮ 目前ꎬ随着新型电力系统建设的推进ꎬ火电机

组已由“电量”支撑转变为“电力”支撑ꎬ特别是在迎

峰保供期间ꎬ对机组安全稳定性提出了更高要求ꎬ而
常常忽视了机组的节能经济运行ꎬ导致机组多处于

非能效最优状态ꎮ
本文采用 ＷＳＶＭ 和模糊模型对火电机组进行

能效寻优及状态评价:首先ꎬ利用火电机组的运行

数据ꎬ依据稳定性判据和样本密度实现对运行数据

的预处理ꎻ其次ꎬ采用 ＷＳＶＭ 建立火电机组能效寻

优模型ꎬ通过能效择优方法确定训练模型时的样本

权重ꎬ进而获得各工况下主要指标及参数最优值ꎻ
最后ꎬ在机组运行过程中ꎬ将获得的最优值与机组

主要指标及参数的过程值进行对比ꎬ并通过构建的

Ｍａｎｄａｎｉ 模糊模型实现对机组运行状态的实时量化

评价ꎬ从而为火电机组节能优化运行提供指导ꎮ
１　 基于能效寻优的火电机组状态评价系统

基于能效寻优的火电机组运行状态评价系统如

图 １ 所示ꎮ
该系统主要由能效建模和状态评价两部分构成ꎮ
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能效建模对火电机组的运行数据进行预处理ꎬ通过能

效择优确定样本权重ꎬ进而利用 ＷＳＶＭ 建立火电机

组能效寻优模型ꎬ并据此获得各工况下主要指标及参

数最优值ꎮ 状态评价将获得的主要指标及参数最优

值与过程值进行比较ꎬ并通过构建的 Ｍａｎｄａｎｉ 模糊评

价模型实现对机组运行状态的实时量化评价ꎮ

图 １　 基于能效寻优的火电机组运行状态评价系统

Ｆｉｇ. １ Ｅｖａｌｕａｔｉｏｎ ｓｙｓｔｅｍ ｆｏｒ ｏｐｅｒａｔｉｎｇ ｓｔａｔｕｓ ｏｆ ｔｈｅｒｍａｌ

ｐｏｗｅｒ ｕｎｉｔｓ ｂａｓｅｄ ｏｎ ｅｎｅｒｇｙ ｅｆｆｉｃｉｅｎｃｙ ｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ

２　 基于 ＷＳＶＭ 的火电机组能效寻优模型

２. １　 数据预处理

火电机组的运行数据包含诸多非稳态及异常工

况下的运行数据ꎬ对数据进行预处理ꎬ筛除非稳态及

异常工况下的运行数据是开展火电机组能效建模的

基础ꎮ 本文采用如下步骤实现对稳态运行数据的

筛选ꎮ
步骤 １:确定判断火电机组处于稳态的时间跨

度 ｔ 及特征参数ꎮ
步骤 ２:对火电机组的运行数据进行存储ꎬ确定

时间跨度为 ｔ 的数据集合的起点和终点ꎮ
步骤 ３:判断该时间段内机组是否处于稳态ꎮ
(ｘ ｔ

ｄꎬｍａｘ － ｘ ｔ
ｄꎬｍｉｎ) / (ｘｄꎬｍａｘ － ｘｄꎬｍｉｎ) × １００％ ≤ δ

(１)
式中:ｘ ｔ

ｄꎬｍａｘꎬｘ ｔ
ｄꎬｍｉｎ—第 ｄ 个特征参数 ｘｄ在 ｔ 时间段内

的最大值和最小值ꎻｘｄꎬｍａｘꎬｘｄꎬｍｉｎ—ｘｄ 在机组全工况

范围内的最大值和最小值ꎻｄ—确定的特征参数的

个数ꎻδ—阈值ꎬδ ＝ ０. ２５％ ~０. ５％ ꎮ
步骤 ４:如果式(１)成立ꎬ则判断在 ｔ 时段内机

组处于稳态ꎬ保留该段数据ꎻ将数据集合的起点和终

点向后移动时间跨度 ｔꎬ转向步骤 ３ꎻ否则ꎬ转向步

骤 ５ꎮ
步骤 ５:将数据集合的起点和终点向后移动一

个采样时刻ꎬ构成新的数据集合ꎬ转向步骤 ３ꎮ
通过上述步骤获得机组处于稳态工况下的运行

数据ꎬ但由于其中会包含机组处于异常或极端工况下

的运行数据ꎬ故采用如下方法对异常数据进行筛除ꎮ
对于经稳态筛选获得的数据集 Ωꎬ对于第 ｉ 个

样本ꎬ由影响机组能效的主要指标及参数构成的输

入向量 ｘｉ∈Ｒｍ及与之对应经计算获得的机组整体

能效指标 ｙｉ构成ꎬ样本可表示为 ｚｉ ＝ (ｘｉꎬｙｉ)ꎮ 为了

避免异常或极端工况下的数据样本对模型训练造成

的影响ꎬ采取样本密度法对其进行筛除ꎮ
定义样本 ｚｉ的密度为:

Ｄｉ ＝ ∑
Ｎ

ｊ ＝ １

１
１ ＋ ‖ｚｉ － ｚ ｊ‖２ (２)

式中:Ｎ—数据集 Ω 的样本总数ꎻ ｚ ｊ—第 ｊ 个样本ꎻ
Ｄｉ—样本点 ｚｉ的密集程度ꎬｚｉ周围的样本点越密集ꎬ
则 Ｄｉ越大ꎮ

Ω′ ＝ { ｚｉ ∈ Ω ｜ Ｄｉ ≥ θ} (３)
给定阈值 θ ＝ ｆ(η)ꎬη 为与样本总数 Ｎ 相关的

百分数ꎬ通常取 ０. ５％≤η≤１. ５％ ꎬ将 Ω′作为训练火

电机组能效寻优模型的数据集合ꎮ
２. ２　 基于 ＷＳＶＭ 的火电机组能效建模

火电机组整体能效(如供电煤耗)受到诸多因

素的影响[１９]ꎮ 为了排除外界条件对机组能效的影

响ꎬ本文将煤质和环境温度作为外界影响条件ꎬ对获

得的数据集合 Ω′进行划分ꎮ 假定将煤质划分为 ｍ 个

区间ꎬ环境温度划分为 ｎ 个区间ꎬ则可将数据集合 Ω′
划分为 ｍ × ｎ 个数据子集 Ω′ｋ(ｋ ＝１ꎬ２ꎬ􀆺ꎬｍ × ｎ)ꎮ

对于样本集{ｘｉꎬｙｉ}ꎻｉ ＝ １ꎬ２ꎬ􀆺ꎬｌꎬＷＳＶＭ 模型

优化问题可描述为:

　 　 ｍｉｎ Ｊ(ｗꎬξ) ＝ １
２ ‖ｗ‖２ ＋ Ｃ∑

ｌ

ｉ ＝ １
ｓｉ(ξｉ ＋ ξ∗

ｉ )

ｓ. ｔ. 　

ｙｉ － ｗＴφ(ｘｉ) － ｂ ≤ εｔｉ ＋ ξｉ
ｗＴφ(ｘｉ) ＋ ｂ － ｙｉ ≤ εｔｉ ＋ ξ∗

ｉ

ξｉ ≥０ꎬ ξ∗
ｉ ≥０ꎻ ｉ ＝ １ꎬ２ꎬ􀆺ꎬｌ

ì

î

í

ï
ï

ïï
(４)

式中:Ｊ—目标函数ꎻφ—非线性映射函数ꎻｗ—权值

向量ꎻｂ—偏置量ꎻξｉꎬξ∗
ｉ —约束条件中下界和上界的

松弛变量ꎻε—不敏感损失函数参数ꎻＣ—惩罚系数ꎬ
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Ｃ > ０ꎻｓｉꎬｔｉ—第 ｉ 个数据样本对参数 Ｃ 和 ε 的权重

系数ꎬ且满足 ０≤ｓｉꎬ ｔｉ≤１ꎮ
对于式(４)ꎬ其 Ｌａｎｇｒａｎｇｅ 函数可表示为:

Ｌ(ｗꎬｂꎬαꎬβꎬξ) ＝ Ｊ(ｗꎬξ) － ∑
ｌ

ｉ ＝ １
αｉ[ｗＴφ(ｘｉ) ＋

ｂ ＋ ξｉ ＋ εｔｉ － ｙｉ] － ∑
ｌ

ｉ ＝ １
α∗

ｉ [ｗＴφ(ｘｉ) － ｂ ＋ ξｉ ＋ εｔｉ －

ｙｉ － ∑
ｌ

ｉ ＝ １
(βｉξｉ ＋ β∗

ｉ ξｉ)] (５)

式中:αｉꎬα∗
ｉ ꎬ βｉꎬβ∗

ｉ ≥０( ｉ ＝ １ꎬ２ꎬ􀆺ꎬｌ)ꎬ为拉格朗日

乘子ꎬ对拉格朗日乘子进行求解可获得回归函数:

ｆ(ｘ) ＝ ∑
ｌ

ｉ ＝ １
(αｉ － α∗

ｉ )φＴ(ｘｉ)􀅰φ(ｘ) ＋ ｂ

＝ ∑
ｘｉ∈ＳＶ

(αｉ － α∗
ｉ )Ｋ(ｘｉꎬｘ) ＋ ｂ (６)

式中:ＳＶ—支持向量集ꎬ即拉格朗日乘子 αｉꎬα∗
ｉ ≠０

时所对应的向量ꎻＫ—核函数ꎻαｉꎬα∗
ｉ ∈[０ꎬ Ｃ]且满

足 ∑
ｌ

ｉ ＝ １
(αｉ － α∗

ｉ ) ＝ ０ꎮ

若选取核函数为径向基函数ꎬ则有:
Ｋ(ｘｉꎬｘ) ＝ ｅｘｐ{ － ｇ‖ ｘｉ － ｘ‖} (７)

式中:ｇ—径向基核函数宽度ꎮ
将数据子集Ω′ｋ中的主要指标及参数构成的向

量 ｘｉ作为 ＷＳＶＭ 模型的输入ꎬ将机组整体能效指标

ｙｉ作为模型输出ꎬ建立火电机组能效寻优模型ꎮ 依

据该模型ꎬ获得各负荷点机组整体能效最优时的向

量 ｘ－ ＝ ｆ(Ｐ)ꎬ其中 Ｐ 为机组负荷ꎮ
２. ３　 基于能效择优的样本权重确定

对于获得的数据子集 Ω′ｋꎬ假设其包含 Ｎｋ 个样

本ꎬ以机组整体能效指标 ｙ 为标准ꎬ将数据子集Ω′ｋ
中的样本按照优劣进行排序ꎬ并依据专家知识经验

对样本进行分类ꎮ 假设将数据样本划分为较好、好、
一般、差和较差 ５ 类ꎬ每类包含的数据样本数目分别

为 Ｎｃ
ｋ(ｃ ＝ １ꎬ２ꎬ􀆺ꎬ５)ꎬ其示意图如图 ２ 所示ꎮ

图 ２　 数据样本划分示意图

Ｆｉｇ. ２ Ｓｃｈｅｍａｔｉｃ ｄｉａｇｒａｍ ｏｆ ｄａｔａ ｓａｍｐｌｅ ｄｉｖｉｓｉｏｎ

对划分为不同类的数据样本赋予不同的权重ꎬ
以此突出对样本的不同重视度ꎮ 对于划分的同类数

据样本ꎬ本文采用如下方式进行赋值:对于第 ｃ 类数

据样本ꎬ根据专家知识经验ꎬ假设该类数据样本的权

重系数的最大值和最小值分别为 λｃꎬｍａｘ
ｉ 和 λｃꎬｍｉｎ

ｉ ꎬ则
对于其中第 ｊ 个样本ꎬ其权重系数可表示为:

λｃꎬｊ
ｉ ＝ λｃꎬｍａｘ

ｉ －
λｃꎬｍａｘ

ｉ － λｃꎬｍｉｎ
ｉ

ｙｃꎬｍａｘ
ｉ － ｙｃꎬｍｉｎ

ｉ
􀅰(ｙｃꎬｊ

ｉ － ｙｃꎬｍｉｎ
ｉ ) (８)

式中:λｃꎬｊ
ｉ —第 ｃ 类数据样本中第 ｊ 个样本的权重ꎻ

ｙｃꎬｍａｘ
ｉ ꎬｙｃꎬｍｉｎ

ｉ —该类数据样本中能效指标的最大值和

最小值ꎻｙｃꎬｊ
ｉ —第 ｊ 个样本的能效指标值ꎮ

由式(８)可知ꎬ对于某数据样本ꎬ其能效指标越

好ꎬ权重就越大ꎬ在利用 ＷＳＶＭ 建立机组能效寻优

模型时ꎬ相应的惩罚系数 Ｃ 的加权系数 ｓｉ也就越大ꎬ
反之就越小ꎮ 因此ꎬ在利用 ＷＳＶＭ 建立能效寻优模

型时ꎬ对能效指标越好的数据样本就越“重视”ꎬ反
之就越“忽略”ꎬ避免出现机组在最优工况下运行数

据较少导致建模不准确的问题ꎬ从而所建立的火电

机组能效寻优模型能够反映机组最优的能效状态ꎮ

３　 基于能效指标最优值的状态评价

在机组运行过程中ꎬ对比通过能效寻优模型获

得的火电机组最优向量 ｘ－ (由主要指标及参数构

成)与过程向量 ｘ′ꎬ并借鉴模糊控制的思想ꎬ利用

Ｍａｍｄａｎｉ 模糊模型及运行人员知识经验建立状态评

价模型ꎬ进而实现对各指标参数及机组运行状态的

实时评价ꎮ
３. １　 模糊评价模型的构建

对于获得的主要指标及参数的最优向量 ｘ－ 与

过程向量 ｘ′的偏差(及偏差变化率)进行模糊化处

理ꎬ依据运行人员知识经验建立模糊推理规则库ꎬ形
成偏差及偏差变化率的模糊评价结果ꎬ进而通过解

模糊化处理实现最终量化评价ꎮ 以火电机组主蒸汽

压力 ｐ 为例ꎬ说明基于 Ｍａｍｄａｎｉ 模糊评价模型的建

立过程ꎮ
假设将某负荷点主蒸汽压力最优值与过程值的

偏差 ｅ(ｐ)和偏差变化率 ｄｅ(ｐ)的取值范围均划分为

５ 个模糊区间 ＮＢ、ＮＳ、ＺＲ、ＰＳ 和 ＰＢꎬ分别代表负大、
负小、零、正小和正大ꎮ 采用三角形隶属度函数对

ｅ(ｐ)和 ｄｅ(ｐ)进行模糊化处理[２０]ꎬ模糊模型的输出

ｕ(ｐ)为主蒸汽压力 ｐ 的 ５ 种模糊评价结果ꎬ分别为

ＮＢ、ＮＳ、ＺＲ、ＰＳ 和 ＰＢꎬ代表当前主蒸汽压力很差、
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差、一般、好和较好 ５ 种状态ꎮ 根据运行人员知识经

验ꎬ构建 ｅ(ｐ)、ｄｅ(ｐ)与 ｕ(ｐ)之间的模糊规则如表 １
所示ꎮ

表 １　 主蒸汽压力 ｐ 的模糊规则

Ｔａｂ. １ Ｆｕｚｚｙ ｒｕｌｅｓ ｆｏｒ ｍａｉｎ ｓｔｅａｍ ｐｒｅｓｓｕｒｅ ｐ

ｅ(ｐ)
ｄｅ(ｐ)

ＮＢ ＮＳ ＺＲ ＰＳ ＰＢ

ＮＢ ＮＢ ＮＳ ＺＲ ＰＳ ＮＢ

ＮＳ ＮＳ ＺＲ ＰＳ ＰＳ ＺＲ

ＺＲ ＮＳ ＰＳ ＰＢ ＰＳ ＮＳ

ＰＳ ＺＲ ＰＳ ＰＳ ＺＲ ＮＳ

ＰＢ ＺＲ ＰＳ ＺＲ ＮＳ ＮＢ

采用高斯隶属度函数[２１]对模糊评价结果 ｕ(ｐ)
进行反模糊化处理ꎬ量化评价结果输出范围为

０ ~ １００ꎮ
３. ２　 状态评价结果的形成

考虑到各指标及参数对机组能效影响不同ꎬ对
各参数的评价结果进行加权求和ꎬ进而获得机组运

行状态的综合评价结果ꎮ 本文将熵权法[２２] 和主观

赋值法相结合ꎬ即能体现客观数据信息ꎬ又尊重了主

观能动性ꎮ 对于第 ｊ 个评价指标ꎬ其综合权重 μ ｊ可

表示为:
μ ｊ ＝ γ ｊ􀅰ｐ ｊ ＋ (１ － γ ｊ)􀅰ｑ ｊ (９)

式中:γ ｊ—客观折中系数ꎬ０≤γ ｊ≤１ꎻｐ ｊꎬｑ ｊ—由熵权法

和专家主观赋值法确定的第 ｊ 个评价指标的权重

系数ꎮ

４　 应用实例

某 ６６０ ＭＷ 超临界火电机组采用东方锅炉(集
团)有限公司生产的超临界变压直流锅炉ꎬ采用哈

尔滨汽轮机厂提供的型号为 Ｎ６６０ － ２４. ２ / ５６６ / ５６６
的超临界、一次中间再热凝汽式汽轮机ꎬ机组配置两

台 ５０％额定容量的汽动给水泵ꎮ
收集该机组的运行数据ꎬ采样时间间隔为 １０ ｓꎬ

将机组功率、主蒸汽压力、主蒸汽温度作为判断机组

是否处于稳态的特征参数ꎬ设置时间跨度 ｔ ＝ ５ ｍｉｎꎬ
利用数据预处理方法对某时段内的稳态数据进行筛

选ꎬ筛选前、后数据样本对比如图 ３ 所示ꎮ

图 ３　 筛选前、后数据样本对比

Ｆｉｇ. ３ Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ ｏｆ ｄａｔａ ｓａｍｐｌｅｓ

ｂｅｆｏｒｅ ａｎｄ ａｆｔｅｒ ｓｃｒｅｅｎｉｎｇ

　 　 经过筛选ꎬ数据样本由原 ３ ０００ 组减少至 ５２１
组ꎮ 由图 ３ 可知ꎬ数据预处理能够有效筛除机组处

于非稳态工况的运行数据ꎮ
日常运行工况下ꎬ该机组功率为 ２２０ ~ ６６０

ＭＷꎬ该地区环境温度为 － ５ ~ ３５ ℃ꎬ以 １０ ℃ 为间

隔ꎬ将环境温度划分为 ４ 个区间ꎬ煤质为 ５ ０００ ~
６ ０００ ｋＣａｌ / ｋｇꎬ以 ２００ ｋＣａｌ / ｋｇ 为间隔ꎬ将煤质划分

为 ５ 个区间ꎬ据此将机组日常运行工况共划分为 ２０
个区间ꎮ

经筛选获得环境温度为 １５ ~ ２５ ℃ꎬ煤质为

５ ８００ ~ ６ ０００ ｋＣａｌ / ｋｇ 的稳态运行数据ꎬ依据反平衡

法[２３ － ２４]计算获得该机组相关能效指标参数ꎬ其中发

电煤耗 ｃｆ为:

ｃｆ ＝ ｑ
２９. ３０７ ６η􀅰ηｇｄ

(１０)

式 中: ηｇｄ—管 道 效 率ꎬ％ ꎻ ｑ—汽 轮 机 热 耗 率ꎬ
ｋＪ / (ｋＷ􀅰ｈ)ꎻη—锅炉效率ꎬ％ ꎮ

厂用电率 Ｅｃｐ可表示为:

Ｅｃｐ ＝
Ｐｃｙ

Ｐ ｆｄｊ
× １００％ (１１)

式中: Ｐｃｙ—厂用电功率ꎬ ＭＷꎻ Ｐ ｆｄｊ—机组实际功

率ꎬＭＷꎮ
供电煤耗 ｃｇ可表示为:

ｃｇ ＝
ｃｆ

１ － Ｅｃｐ
(１２)

依据式(１０) ~式(１２)ꎬ计算获得该机组供电煤

耗随机组负荷的变化如图 ４ 所示ꎮ
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图 ４　 供电煤耗随机组负荷的变化

Ｆｉｇ. ４ Ｖａｒｉａｔｉｏｎ ｏｆ ｃｏａｌ ｃｏｎｓｕｍｐｔｉｏｎ ｆｏｒ ｐｏｗｅｒ

ｓｕｐｐｌｙ ｗｉｔｈ ｕｎｉｔ ｌｏａｄ

　 　 由图 ４ 可知ꎬ当该机组负荷从 ６６０ ＭＷ 下降至

２００ ＭＷ 时ꎬ供电煤耗从约 ３２０ ｇ / (ｋＷ􀅰ｈ)逐步增加

至约 ３９０ ｇ / (ｋＷ􀅰ｈ)ꎬ且负荷为 ３５０ ~ ２００ ＭＷ 时ꎬ
供电煤耗增加较为明显ꎮ 因此ꎬ为提高机组能效ꎬ在
深度调峰区间开展火电机组运行优化调整ꎬ对于火

电机组节能降耗具有重要意义ꎮ
将影响火电机组能效的主要设备划分为锅炉系

统及汽轮机系统ꎮ 锅炉系统包括锅炉本体、风烟系

统和制粉系统等分系统ꎮ 其中ꎬ锅炉本体指标选取

锅炉效率、排烟热损失和不完全燃烧热损失ꎻ风烟系

统指标选取排烟温度、排烟氧量、空气预热器漏风率

和各风机耗电率ꎻ制粉系统指标选取磨煤机单耗和

单台磨煤机耗电率ꎮ 汽轮机系统包括汽轮机本体、
回热系统与冷端系统等分系统ꎮ 根据各分系统对能

效的影响ꎬ汽轮机本体系统指标选取汽轮机热耗率、
进口蒸汽参数和排汽压力ꎻ回热系统指标选取加热

器给水端差、加热器疏水端差和给水温度ꎻ冷端系统

指标选取凝汽器真空、凝结水温升、凝结水过冷度和

凝汽器温升ꎮ
将上述分系统的指标共同构成参数向量 ｘꎬ 选

取供电煤耗作为反映机组整体的能效指标 ｙꎮ
对于获得该区间内的数据样本ꎬ根据专家知识

经验按照供电煤耗的优劣将其划分为较好、好、一
般、差和较差 ５ 类ꎬ设定权重范围分别为 １. ０ ~ ０. ９ꎬ
０. ９ ~ ０. ７ꎬ０. ７ ~ ０. ５ꎬ０. ５ ~ ０. ３ 和 ０. ３ ~ ０ꎬ每类中各

样本权重按照式(７)进行确定ꎮ 采用 ＷＳＶＭ 建立火

电机组能效寻优模型ꎮ 为了便于比较ꎬ将该方法与

聚类方法获得的机组在能效最优状态下的供电煤耗

曲线进行对比ꎮ 在聚类方法中ꎬ采用模糊 ｃ － 均值

聚类算法ꎬ根据轮廓系数法确定聚类数ꎬ利用获得的

供电煤耗最低的聚类中心进行曲线拟合ꎬ对比结果

如图 ５ 所示ꎮ

图 ５　 基于聚类与 ＷＳＶＭ 方法获得的供电煤耗曲线对比

Ｆｉｇ. ５ Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ ｏｆ ｃｏａｌ ｃｏｎｓｕｍｐｔｉｏｎ ｃｕｒｖｅｓ ｆｏｒ ｐｏｗｅｒ

ｓｕｐｐｌｙ ｂａｓｅｄ ｏｎ ｃｌｕｓｔｅｒｉｎｇ ａｎｄ ＷＳＶＭ ｍｅｔｈｏｄ

由图 ５ 可知ꎬ与聚类方法相比ꎬＷＳＶＭ 建模方法

更重视能效指标较优的数据样本ꎬ在 ３０％ ~ １００％
额定负荷区间ꎬ获得的供电煤耗值较聚类算法低

０􀆰 ９ ~ ４. ８ ｇ / (ｋＷ􀅰ｈ)ꎬ在相同工况下获得的机组供

电煤耗更低ꎬ更能表征机组的能效最优状态ꎬ为进一

步深层次挖掘火电机组节能潜力提供了依据ꎮ
依据上述方法ꎬ在约 ３５％ 负荷点获得的汽轮机

本体系统中由主蒸汽压力、主蒸汽温度、汽轮机热耗

率和排汽压力等构成的最优向量 ｘ－ 为:
ｘ－ ＝ [１０. １ ５６３. ６ ７４９４. ８ － ９１. １] (１３)
将最优向量 ｘ－ 中的各参数作为该工况下的最

优值ꎬ与过程值进行对比ꎬ利用模糊评价模型对各参

数进行量化评价ꎮ 图 ６ ~图 ７ 为利用模糊评价模型

评价主蒸汽压力、主蒸汽温度的结果ꎮ
由图 ６ ~图 ７ 可知ꎬ建立的 Ｍａｍｄａｎｉ 模糊评价

模型的输出结果能够较为准确、及时地反映出相应

参数的变化趋势ꎬ评价结果采用百分制形式ꎬ便于运

行人员准确判断运行参数的状态ꎬ为机组的运行优

化调整提供参考ꎮ
为了表征各参数对汽轮机本体系统性能的影响

程度ꎬ通过式(９)主客观相结合的方法确定各参数

的权重系数ꎮ 各参数客观折中系数均为 ０􀆰 ４５ꎬ获得

汽轮机本体系统主蒸汽温度、主蒸汽压力、汽轮机热
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耗率的排汽压力 ４ 项指标的加权系数分别为 ０. ２８ꎬ
０. ２９ꎬ０. ２２ 和 ０. ２１ꎮ 通过对 ４ 项指标的评价结果进

行加权ꎬ可获得汽轮机本体系统的评价结果ꎬ如图 ８
所示ꎮ

图 ６　 主蒸汽压力曲线及评价结果

Ｆｉｇ. ６ Ｍａｉｎ ｓｔｅａｍ ｐｒｅｓｓｕｒｅ ｃｕｒｖｅ ａｎｄ ｅｖａｌｕａｔｉｏｎ ｒｅｓｕｌｔ

图 ７　 主蒸汽温度曲线及评价结果

Ｆｉｇ. ７ Ｍａｉｎ ｓｔｅａｍ ｔｅｍｐｅｒａｔｕｒｅ ｃｕｒｖｅ ａｎｄ

ｅｖａｌｕａｔｉｏｎ ｒｅｓｕｌｔｓ

图 ８　 汽轮机本体系统运行状态评价结果

Ｆｉｇ. ８ Ｅｖａｌｕａｔｉｏｎ ｒｅｓｕｌｔｓ ｏｆ ｏｐｅｒａｔｉｎｇ ｓｔａｔｕｓ ｏｆ

ｓｔｅａｍ ｔｕｒｂｉｎｅ ｏｎｔｏｌｏｇｙ ｓｙｓｔｅｍ

　 　 由图 ８ 可知ꎬ根据该参数在评价系统中的重要

程度ꎬ通过加权可实现对该系统整体性能的实时量

化评价ꎮ 根据对各参数及汽轮机本体系统的评价结

果ꎬ可快速、准确判断各参数及分系统的运行状态ꎬ
为机组运行优化调整提供指导ꎮ

同样ꎬ通过对火电机组锅炉、汽轮机等分系统的

评价结果进行加权ꎬ可获得锅炉、汽轮机以及机组整

体的综合评价结果ꎬ据此表征火电机组整体及各分

系统的运行状态ꎮ 获得的评价结果由各主要运行参

数作为支撑ꎬ较为直观、具体ꎬ便于运行人员快速定

位影响机组性能的分系统及运行参数ꎬ从而辅助运

行人员实现对机组的“智慧监盘”ꎮ

５　 结　 论

(１) 利用火电机组的运行数据ꎬ采用 ＷＳＶＭ 建

立了火电机组能效模型ꎮ 该模型通过样本加权使模

型训练结果具有能效自寻优功能ꎬ能够较好地表征

火电机组的能效最优状态ꎬ为判断火电机组节能降

耗空间提供了依据ꎮ
(２) 根据建立的能效模型获得机组在能效最优

状态下的主要指标及参数ꎬ并通过 Ｍａｎｄａｎｉ 模糊评

价模型实现了对各指标、参数以及机组运行状态的

实时量化评价ꎮ
(３) 通过某 ６６０ ＭＷ 超临界火电机组的应用实

例对基于 ＷＳＶＭ 的火电机组能效寻优及运行状态

评价方法的有效性进行了验证ꎮ 结果表明ꎬ该方法

可为火电机组的节能优化运行提供参考ꎬ也为“智
慧监盘”提供了一种解决思路ꎮ
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